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Bir utopya..

*Generative L'Al'brarian




Prompt Engineer Librarian with Generative Al Focus

Sorumluluklar:
*Katliphane hizmetleri icin talepleri gelistirmek ve rafine etmek.

*Blyuk veri setleri kullanarak modeller gelistirmek ve ilgili degerlendirme
Olcltlerini uygulamak.

*Dogal Dil isleme (Natural Language Processing-NLP) model performansini
optimize etmek icin model sikistirma, nicemleme ve ¢ikarim verimliligi gibi
teknikleri bilmek ve uygulamak.

En son NLP arastirmalari, ilerlemeleri ve trendlerini takip etmek.

Uriin, mihendislik, veri bilimi ve yazilim miihendisligi ekipleriyle birlikte calisarak
NLP modellerini Gretim ortamlarina dagitmak.

Blylk kurumsal misterilerle onlarin talep stratejileri Gizerinde ¢alismak.



Prompt Engineer Librarian with Generative Al Focus

Temel Nitelikler:

*Large Language Models- Blylk Dil Modelleri LLM'lerde calistiginiz belirli bir talep
muhendisligi projesinin sunumu.

*Bilgisayar bilimleri, dilbilim veya ilgili bir alanda lisans derecesi.
*Blyuk dil modellerinin mimarisi ve isleyisi hakkinda glicli bir anlayis.
*NLP konusundaki en son arastirmalari, ilerlemeleri ve trendleri takip etme yetenegi.

*Uretim ortamlarinda NLP modellerini dagitma deneyimi ve yazilim miihendisligi
ekipleriyle calisma deneyimi.

*Detaylara dikkat, bagimsiz calisabilme yetenegi ve proje siirelerini karsilayabilme.
*NLP konferanslarinda veya dergilerde yayinlar avantajlidir.

*Ingilizce'ye hakim olma.



Generative LAl’braian: Uretken Yapay Zeka
KGtUphanecilerinin Yukselisi

Bilgi caginda, kutliphaneler sadece basili materyallerin saklandigi
yerler olmaktan coktan cikti.

Artik yapay zeka caginda, bilgiye erisimin ve bilginin yonetilmesinin
nasil gerceklestirilecegi konusu, her zamankinden daha kritik hale
geldi. Iste bu noktada "Generative LUAl’braian"” kavrami devreye
giriyor.



"Generative LUAl’braian", yani Gretken yapay zeka kitliphanecisi,
kitiphaneciligin geleneksel roltini alip onu bir sonraki seviyeye tasiyan bir
kavrami temsil ediyor.

Bu, basitce bir kiitiphanecinin otomatiklestirilmis bir versiyonu degil; bilgiyi
siniflandiran, dneren, analiz eden ve hatta kullanicinin ihtiyaclarina gore bilgiyi
yeniden sekillendiren bir yapay zeka is modeli anlamina gelir.






Kisisellestirilmis Bilgi Erisimi:
Kullanicinin gecmis
aramalarini, ilgi alanlarini ve
ihtiyaclarini analiz ederek
kisisellestirilmis bilgi sunabilir.

Veri Bilimi..




Etkin Veri Analizi:

Yuz binlerce dokimani saniyeler
icinde analiz edebilir ve kullaniciya
en uygun olanini sunabilir.

Veri analizi becerileri...




Dinamik Ogrenme: Siirekli olarak
kendini glinceller,

yeni bilgilerle beslenir ve bu bilgileri
entegre eder.

Ogrenme becerileri..

*Self Paced Learner:

Kendi hizinizda 6gretim, 6grenci yanitina dayall
olarak ilerleyen herhangi bir 6gretim tartudur.
icerigin kendisi miifredat, kurumsal egitim,
teknik egitimler veya bir egitmenin aninda
yanit vermesini gerektirmeyen diger herhangi
bir konu olabilir.




Gorsel ve Sesli Aramalar:

Kullanicilarin gorsel veya
sesli sorgularla bilgiye
erisimine olanak tanir.




Dil isleme Yetenekleri:

Dogal dil isleme algoritmalari
sayesinde karmasik sorgulari
bile anlayabilir ve buna uygun
cevaplar Uretebilir.




Sonuc olarak, "Generative LAl’braian”,
kiitiphaneciligin gelecegini yeniden
tanimlayacak, kullanicilara sinirsiz ve
kisisellestirilmis bir bilgi deneyimi
sunacak bir devrimin kapisini araliyor.

Bu kapidan iceri girmek, hem bilgi
profesyonelleri hem de bilgi kullanicilar
icin yeni ufuklarla dolu bir yolculuga
ctkmak anlamina gelecek




Biy(ik Dil Modelleri ( LLMs) Nasil ¢alisir? GPT'nin (Generative Pre-trained Transformer)

1- Giris Metni: Sureg, kullanici tarafindan saglanan giris metni ile baslar.

2- Tokenizasyon: Bu metin, tokenlere bélintr. Tokenler, modelin tasarimina bagli olarak kelimeler,
kelime parcgalari veya hatta karakterler olabilir.

3- Token'lari GGmmelere Donlistiir: Her token, gdmmeler olarak adlandirilan sayisal verilere
donusturdliir. Bu gommeler, tokenleri ylksek boyutlu bir uzayda temsil eder ve her tokenin semantik
anlamini yakalar.

4- Transformer Katmanlarinda isleme: Gdmmeler, transformer modelinin birden fazla katmani

Uzerinden iglenir. Her katman, kendine 6zgi dikkat mekanizmalari ve sinir agi islemleri uygulayarak dilin

farkl yonlerini, 6rnegin sdzdizimi, semantik ve baglami yakalar.

5- Sonraki Token igin Olasiliklar Uret: Transformer katmanlarindan gegirildikten sonra, model giris
tokenlerinin sagladigi baglama dayanarak sonraki token icin olasiliklar Gretir.

6- Dizi Tamamlandi mi?: Model, Uretilen dizinin (giktl metni) tamamlanip tamamlanmadigini kontrol
eder. Bu, belirli bir maksimum uzunluga ulasma, durdurma tokeni Giretme veya gorev i¢gin belirlenen
diger kriterleri karsilama anlamina gelebilir.

o Eger dizi tamamlanmamissa, siire¢ 5. adima doéner ve model, yeni baglam olarak

genisletilmis diziyi kullanarak sonraki token igin olasiliklari Giretmeye devam eder.

o Eger dizi tamamlanmissa, slire¢ son adima gecer.
7- Cikti Metni: Tamamlanan token dizisi, insanlarin okuyabilecegi metne geri dénustirilir ve ikt
olarak sunulur.

*Gomme: Burada bahsedilen "gémme" terimi ingilizce'de "embedding" olarak gecmektedir.
"Embedding", yiiksek boyutlu veri setlerini, genellikle kelimeler veya climleler gibi metinsel verileri,
daha dislik boyutlu, yogun ve sirekli vektorler halinde temsil etmek igin kullanilan bir yontemdir. Bu
sureg, dil modellerinin kelimelerin veya ifadelerin anlamlarini ve aralarindaki iliskileri matematiksel
olarak yakalamasina olanak tanir.

Tokenizasyon

l Token'lar Gommelere Donustar I

I Transformer Katmanlarinda Isleme |

l Sonraki Token lgin Olasiliklar Uret |

Dizi Tamamiland: rm?

E=votl



1. Kisisellestirilmis Bilgi Erigimi:
Ornekler:

a. Tavsiye Sistemleri:

Katldphane: pandas ve cosine_similarity (scikit-learn)

Kullanicilarin daha énce tercih ettigi kitaplar veya makaleleri temel
alarak benzer icerikleri onermek icin basit bir icerik tabanli oneri sistemini

dusunelim.

import pandas as pd

# Ornek veri seti: Kullanicilarin hangi kitaplari kac¢ kez okuduklari

data = {
'Kullanici': ['Ayse', 'Ayse', 'Ayse', 'Mehmet', 'Mehmet',6 'Mehmet'],
'Kitap': ['Python', 'Veri Bilimi', 'Yapay Zeka', 'Python', 'Makine OJrenimi', 'Yapay Zeka'l,
'Okuma Sayisi': [5, 10, 3, 6, 2, 1]

}
df = pd.DataFrame (data)

def get top books for user (username, n=2):
user_books = df[df['Kullanici'] == username]
sorted_books = user_books.sort_values (by='Okuma Sayisi', ascending=False)

return sorted books['Kitap'].head(n).tolist()

# Ayse icin ana sayfasinda 6nerilecek ilk 2 kitap ['Ver| B]l'ml', 'Python']
top_books_for_ayse = get_top_books_for_user ('Ayse')

print (top_books_for_ayse)



b. Kullanici Profili Analizi:

KUtUphane: pandas

Kullanicinin sikca ziyaret ettigi kitaplari veya makaleleri analiz ederek, en cok
ilgilendigi konulari saptamak:

import pandas as pd

# Ornek kullanici verisi

data = {'Kullanici': ['Ali', 'Ali', 'Ali', 'Ali'], Kltap3 2
'Okunan Kitap': ['Kitapl', 'Kitap3', 'Kitap2', 'Kitap3']} Kﬁtap]_ 1 . .
Name: Okunan Kitap, dtype: int64
df = pd.DataFrame (data)
# Ali'nin en c¢ok okudugu kitaplari bulalim
top books = df[df['Kullanici'] == 'Ali']['Okunan Kitap'].value counts () .head(2)

print (top books)



Dinamik icerik Yapilandirma:

Ornek: Bir kullanicinin sikca arastirdigi konulara gére ona 6zel bir ana sayfa

olusturma.

Kitlphane: pandas

Bu kod, Ayse'nin ana sayfasinda ona
onerilecek olan ilk 2 kitabi ("Veri Bilimi" ve
"Python") dondiirecektir.

Bu, Ayse'nin ilgi alanlarina ve 6nceki okuma
aliskanliklarina gore dinamik olarak
sekillenmis bir iceriktir.

Bu yaklasim, bir web sitesinde veya mobil
uygulamada kullanicinin ana sayfasin, ilgi
alanlarina ve aliskanliklarina gore
kisisellestirerek dinamik bir icerik deneyimi
sunmak icin kullanilabilir.

import pandas as pd

# Ornek veri seti: Kullanicilarin hangi kitaplari kac¢ kez

okuduklari
data = {
'Kullanici': ['Ayse', 'Ayse', 'Ayse', 'Mehmet',
'Mehmet'],
'Kitap': ['Python', 'Veri Bilimi', 'Yapay Zeka',
'Makine OJrenimi', 'Yapay Zeka'],
'Okuma Sayisi': [5, 10, 3, 6, 2, 1]
}
df = pd.DataFrame (data)
def get top books for user (username, n=2):
user books = df[df['Kullanici'] == username]

'Mehmet',

'Python',

sorted books = user books.sort values(by='Okuma Sayisi',

ascending=False)

return sorted books['Kitap'].head(n).tolist ()

# Ayse i¢in ana sayfasinda onerilecek ilk 2 kitap

top_books for ayse = get top books for user('Ayse')

print (top books for ayse)



Arama optimizasyonu, kullanicinin arama sonuglarini, 6nceki arama aliskanliklarina veya belirli
bir profiline gore kisisellestirmeyi hedefler. Burada, basit bir Python érnegi ile arama
optimizasyonunu gosterelim:

Ornek: Kullanicinin dnceki arama tercihlerine dayanarak kitap arama sonugclarini
optimize etme.

KitUphane: pandas

import pandas as pd

# Ornek veri seti: Kullanicilarin hangi kitaplari aradidi ve kac kez aradigi
search_data = {

'Kullanici': ['Ali', 'Ali', 'Ali', 'Buse', 'Buse', 'Buse'],
'Aranan Kitap': ['Python', 'Yapay Zeka', 'Makine O§renimi', 'Tarih', 'Cografya', 'Yapay Zeka']
'Arama Sayisi': [5, 10, 3, 4, 2, 1]

}
df search = pd.DataFrame (search _data)

def opLLaneisea:chizespALs(username, searched book) :

user_search history = df search[df search['Kullanici'] == username]
if searched book in user search history['Aranan Kitap'].values:
return user_ search _history[user search_history['Aranan Kitap'] == searched book].sort_values(by='Arama Sayisi', ascending=False) ['Aranan
Kitap'].tolist()
else:

# Kullanicinin o6nceki aramalarini dikkate alarak kitaplari sirala

return user_search _history.sort_values(by='Arama Sayisi', ascending=False) ['Aranan Kitap'].tolist()

# Ali'nin 'Python' kitabini aramasi durumunda dénecek optimize edilmis sonucglar
optimized results_for_ali = optimize_search results('Ali', 'Python')
print (optimized results_for_ ali)



Kisisellestirilmis Bilgi Erisim

Tavsiye Sistemleri: Bir kullanicinin tarih {izerine yaptigi 6nceki arastirmalarini dikkate alan Generative L'Al'brarian,
kullaniciya tarihle ilgili yeni yayinlari, makaleleri veya belgeselleri énererek ilgisi dogrultusunda bilgiye erigsimini
kolaylastirabilir.

Arama Optimizasyonu: Bir kullanicinin "ikinci Diinya Savasi" hakkinda arastirma yaparken daha ¢ok "Asya
cephesi"ne odaklandigini fark eden sistem, kullanicinin sonraki aramalarinda bu konuyla ilgili daha fazla icerigi 6ne
cikarabilir.

Dinamik igerik Yapilandirma: Ogrenci bir kullanici, sikga makine &grenimi konusunda kaynak arastirmasi yapiyorsa,
Generative L'Al'brarian otomatik olarak bu kullanicinin ana sayfasinda makine 6grenimiyle ilgili yeni kitaplar,
makaleler veya konferanslari 6ne ¢ikarabilir.

Kullanici Profili Analizi: Generative L'Al'brarian, bir kullanicinin sikga ziyaret ettigi konulari ve kategorileri analiz
ederek, kullanicinin ilgi alanlarina ve ihtiyaclarina en uygun bilgi kaynaklarini sunabilir. Ornegin, bir medikal
ogrencisi sik¢a "kardiyoloji" konusunda arastirma yapiyorsa, kardiyoloji ile ilgili yeni ¢ikan makaleler veya konferans
bilgilendirmeleri otomatik olarak onerilir.



Veri Analizi, Veri Gorsellestirme, Yapay Zeka ve Kutiphaneler

Kiitliphaneler icin ChatGPT

Yapay Zehka ile

Kullanim Rehberi
PYTHON:
SOh thLQF VERI ANALIZI :c;fr:gr.[ LESTIRME VE
9 YAPAY ZEKA
=
Bir yapay
- Zeka
o .0 v v
Kiitiiphaneler icin| asistaniyla

soru-cevap

ChatGPT
Kullanim Rehberi Ayhan BOZKURT




Hugging Face + Kaggle ( datasets, models etc.)
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Assistants =

Popular assistants made by the community

Yapay Zeka Asistanlar Yukseliyor!

All models v

A

ayhanbzkrt https://huggingface.co/chat/assistants?user=ayhanbzkrt

Yapay Zeka Bey Python Master

Merhaba, ben yapay zeka Python Master: Your Personal Al
asistaninizim! Size her tarlG konuda.. Assistant for Python Programming


https://huggingface.co/chat/assistants?user=ayhanbzkrt

£+ Settings
Assistant

Kitiiphane ve Teknoloji Festivali

Dijital Gelecegin Anahtarn: Yapay Zeka Temelli Akill KGtiiphaneler 27 Mart 2024 Rami K }

https://bit.ly/rami fest Kiitidphane ve Teknoloji Festivaline Hos Geldiniz!

Ask anything



https://bit.ly/rami_fest

Computer Vision- Bilgisayar
Gormesi Projelerim-
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Onerisi
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Veri Gorsellestirme- Seaborn ve Matpotlib
KUtlUphane Isi Haritasi ( Ziyaret Edilen Yerler =Yogunluk)

Kutuphane Isi Haritas

Kutuphane Isi Haritasi

- 5 10 3

Kat 2 Kat 1

Kat 3

Kat 4




Dogal Dil Isleme-

(Natural Language Toolkit kutuphanesi ile)

return- "Uzgiinim, - size yardimci olamiyorum. "

# Kullanicidan bir soru-alalim
user_guestion = input('Soru: "}

# Soruyu-analiz- edelim ve uygun yaniti bulalim
answer = find_answer(user_guestion)

# Yaniti ekrana yazdiralim

print(’Yanit: ", answer)

Soru: Hangi kitaplar var?
Yanit: KitOphanemizde cesitli dillerde kitaplar bulunmaktadir. Ilgilendiginiz dili belirtirseniz size uygun kitaplari @nerebilirim.
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YZ : Bing-Copilot
Prompt:

Zeynep, Kagan and Can Dede (
adorable grandfather ) reading story
book in a fantastic forest with
animals, Turkish culture

Can Dede: Haci dede.

* Turkce isimleri promptta verince
Yapay Zeka otomatik olarak o
kiltUre ait 6geleri kullaniyor.




I3 ayhanbzkrt.github.io/ai-vs-human-text-game/

Yapay Zeka mi insan mi1?

‘ PIN ‘ PIN Dogrula

Bu sayfa kag¢ satir kodla tasarlandi?

Baslat
60
Karanlik kittiphanede, Zef'in parmaklari Sabah 1siklar perdenin arasindan
eski bir blyt kitabinin sayfalarinda Ayhan'in ylzine vurmaya baglayinca
gezinirken, sessizlik aniden yirtildi. yataktan firladi. Aceleyle Ustlni giyinip
Formilleri fisildarken, kitabin sayfalari yuzlnt yikadiktan sonra evden
aydinlik bir mavi ile parladi ve bilgece ¢cikmaya hazirlanirken bir ses duydu.
bir hisirtiyla kttUphanenin gizemli Kafasini ¢evirip salona baktiginda bir
kdselerine kacan sayfalar arasinda robot koltuga oturmus onu izliyordu..

kayboldu. Zef, bilginin derinliklerine
yolculuguna baglamisti

£ 3

3

Rami Kitiiphanesi | Katuphane ve Teknoloji Festivali | “Uretken Yapay Zeka: Katuphanecilerin Yikselisi (L' Al'brarian)’
Ayhan BOZKURT
Cumbhurbaskanhg! Millet Katiphanesi
@bzkrtayhan Twitter
https://ayhanbzkrt.github.io/ai-vs-human-text-game/ Linkedin

Medium



https://ayhanbzkrt.github.io/ai-vs-human-text-game/

-200 satirdan fazla kod.
-10 satir promptla yazildi.
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Veriyle Animasyon.
*Bu animasyon rastgele veri setiyle olusturuldu.

Refik Anadol Deep Learning (derin 68renme) algoritmalariyla daha glicli donanim ve sistemlerle
bunu yapiyor.




Veriyle Animasyon.
Bu animasyon iki ana bilesenden olusuyor:

Cizgi Grafigi (Line Plot): Oncelikle, grafigin
ortasinda bir gizgi grafigi bulunmaktadir. Bu
cizgi grafigi, zamanla degisen bir sine dalga
formunu gdstermektedir. X ekseninde
zaman, Y ekseninde sinls degerini temsil
eder. Bu ¢izgi grafigi, verilerin zaman iginde
nasil degistigini gdstermektedir.

3B Scatter Plot: Grafigin etrafinda renkli
noktalardan olusan bir 3B scatter plot
bulunmaktadir. Bu noktalar, ayni veri
kiimesinin farkli bir gdsterimidir. X ve Y
dizlemlerinde gizilen bu noktalar, ayni
zamanda zamanla degisen renklere sahiptir.
Renkler, verinin genel dagilimini ve zamanla
nasil degistigini gosterir. Renk cubugu, her
renk degerinin ne anlama geldigini agiklar.
Ornegin, renklerin yogunlugu veya tonu,
verinin belirli bir 6zelligini veya dlcistni
temsil edebilir.

Bu animasyon, verilerin hem zamanla nasil
degistigini hem de genel dagilimini gérsel
olarak gosterir. Cizgi grafigi zaman serisini
temsil ederken, 3B scatter plot ise verilerin
dagilimini ve degisimini gorsel olarak aciklar.

Renkler



Veriyle Animasyon.

KGtiphane kullanim
verileriyle bir 6rnek
yapalim

( random dataset)

Mavi: Kitap Oding Alma
Kirmizi: Dijital Kaynak Erisimleri




Generative Al ile Kiitiiphane Maskotu Urettim
( Bing-Copilot, Adobe ve Dall-E) '










Dogu Demirkol, Yapay Zekayla dansi sevmis ‘Gibi’ ©




1- Logo tasarimini en iyi anlatacak promptu
bir prompt vererek yeni prompt yazdirdim.
(ChatGPT-4)- text to text

2- Bu promptla logoyu Urettirdim text to
image ( Dalle-3)

3- Urettigim gorseli animasyon yapacak
prompt yazmasi igin yeni bir prompt

yazmasini istedim. ( Text to Text-ChatGPT)

4- Bu promptu Urettigim gorseli kullanarak
Runway'e verdim. ( Image+Text to animation
+ Text)

Yani, Tavugu hasladim suyuyla da pilav
yaptim
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Metinden Gergekli




Bu dansa ayak
uydurabilecek

miyiz?




Ne yapmali?

® BBY Ders programlari gincellenmeli / Yapay Zeka 101 olmal
® Ozellikle 6grencilere konunun 6nemi anlatilmali ( Ne yazik ki ilgisizler)

Bunun anahtari da oyunlastirmal
Ogrencilere Yapay Zeka araclarini kullanarak icerik Gretmelerini soyleyebilirsiniz.

® Sektordeki Kitliphaneci / Bilgi ve Belge Yoneticileri konuyla ilgili sertifika,
ders, egitim , seminer vs katilmal

® Kitiliphaneciler icin Yapay Zeka Okuryazarlig Sertifika Programlari- KYGM
Halk KitGphaneleri Kitliphaneciler icin dizenlenebilir. )

® Konuylailgili daha kapsamli toplanti ve konferanslar diizenlenmeli.

® Prompt Engineering, Introduction to LLMs, Al for Everyone, Data Science,
Generative Al..kurslari alinabilir.



Becerilerin Gelecegi: Coursera Global Skills Report’a

Gore Bir Beceri Seti Plani
0 ) e

BECERILERIN
GELECEGI

https://medium.com/@ayhanbzkrt




SON SOZ

"Imagination is more important than knowledge "

by Albert Einstein




Vakit ayirdiginiz icin Tesekkir ederim.




